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Abstrak

Samsat Kantor Bandar Lampung merupakan salah satu instansi pemerintah yang memberikan
pelayanan kepada publik / masyarakat yang berkaitan dengan pembayaran pajak kendaraan
bermotor. Samsat Office Bandar Lampung melayani BBNKB jumlah rata-rata untuk kendaraan roda
dua sebanyak 5057 unit per bulan. Sementara jumlah orang yang memperbaharui PKB untuk
meluncurkan rata-rata dari 8959 kendaraan per bulan. Untuk rata-rata mobil sebanyak 442 per bulan
untuk memperbaharui dari BBNKB dan 4289 untuk pembayaran PKB. Pelayanan akan membawa
dampak puas atau tidaknya masyarakat dengan Samsat tersebut. Namun untuk peningkatan
pelayanan saat ini sangat diperlukan, hal ini dikarenakan masih banyaknya kelemahan dalam
pembinaan pelayanan pada masyarakat. Hal ini dapat dilihat dari minimnya pengetahuan masyarakat
tentang pelayanan samsat mengakibatkan banyaknya masyarakat beralih menggunakan jasa calo dan
makelar karena menurut masyarakat membutuhkan waktu yang lama dan alur yang berbelit-belit.

Kata Kunci: Kepuasaan Pelayanan, Classification, Algoritma K-Nearest Neighbor

PENDAHULUAN

Pelayanan disetiap instansi maupun perusahaan merupakan kegiatan yang sangat penting
(Suaidah, 2021);(A. D. Saputra & Borman, 2020);(Yana et al., 2020). Pelayanan akan
membawa dampak puas atau tidak puasnya seorang masyarakat. Masyarakat yang
mendapatan pelayanan yang baik akan merasakan puas atas apa yang dilakukan oleh suatu
perusahaan (Nurkholis et al., 2022);(Jayadi, 2022);(Riskiono & Reginal, 2018). Kantor
Sistem Pelayanan Satu Atap (Samsat) Bandar Lampung merupakan salah satu instansi
pemerintah yang memberikan pelayanan kepada publik/masyarakat yang berkaitan dengan
pembayaran pajak kendaraan bermotor (Sulistiani et al., 2022);(Lestari & Aldino,
2020);(Setiawan et al., 2021). Pelayanan ini berupa pengurusan perpanjangan pajak
kendaraan bermotor roda dua maupun roda empat (mobil) rutin setahun sekali (Hanurdin et
al., 2020);(Febriantoro & Suaidah, 2021). Kantor Samsat Bandar Lampung melayani ratarata
jumlah BBNKB untuk roda dua sebanyak 5.057 unit kendaraan perbulan. Sedangkan jumlah

masyarakat yang mengurus PKB untuk motor sebanyak rata-rata 8.959 unit kendaraan
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perbulan. Untuk mobil rata-rata perbulan sebanyak 442 untuk pengurusan BBNKB dan
4.289 untuk pengurusan PKB. Sebagai instansi pemerintah yang bergerak di bidang
pengurusan pajak kendaraan bermotor, Samsat Bandar Lampung harus menerapkan
pelaksanaan konsep pemasaran menjadi hal yang harus dilaksanakan instansi pemerintah
guna mencapai tujuan instansi pemerintah (Fernando et al., 2021);(Rahman Isnain et al.,
2021). Inti dari konsep pemasaran adalah untuk menentukan kebutuhan dan keinginan
masyarakat, dalam hal ini yang memproses pajak, dan untuk memastikan bahwa mereka
yang terlibat dalam pelayanan terpuaskan (Rahman Isnain et al., 2021);(Damayanti, 2021).
Kualitas pelayanan Samsat Bandar Lampung dapat dinilai dari pelayanan yang diberikan
oleh personelnya yang berinteraksi langsung dengan masyarakat sesuai standar pelayanan
yang ditetapkan dalam Standar Pelayanan (Sari et al., 2021);(Tinambunan & Sintaro, 2021).
Pelayanan yang diberikan oleh instansi pemerintah khususnya Samsat Bandar Lampung
(sikap, kecepatan pelayanan, empati, sikap, pengetahuan proses pelayanan) (R. A. Saputra
et al., 2020). Keempat standar tersebut akan dinilai oleh masyarakat dan sebagai stimulus
terciptanya kepuasan atau ketidakpuasan yang diperoleh dari pengalaman pelayanan yang
diperolehnya (Rasyid, 2017). Keluhan masyarakat biasanya dibuat dalam pernyataan
pengaduan untuk mencoreng citra pelayanan yang diberikan oleh pihak yang berwenang
(Wantoro, Samsugi, et al., 2021). Kepuasan adalah fokus utama dan utama dari upaya
pemasaran karena merupakan ukuran hubungan antara pelanggan dan produk/jasa (Febrian
& Ahluwalia, 2020);(Habibi et al., 2021). Berdasarkan pernyataan tersebut, maka masalah
dalam penelitian ini adalah : Bagaimana kualitas pelayanan Samsat menurut pendapat wajib
pajak? dan Bagaimana pengaruh kualitas layanan terhadap kepuasan wajib pajak?. Tujuan
penelitian ini adalah untuk mengetahui kualitas pelayanan Samsat menurut pendapat wajib
pajak dan untuk mengetahui pengaruh kualitas layanan terhadap kepuasan wajib pajak.

KAJIAN PUSTAKA
Pengertian K-Nearest Neighbor

Algoritma K-Nearest Neighbor adalah suatu metode yang menggunakan algoritma
supervised (Ahmad et al., 2018);(Sulistiani et al., 2020);(Borman et al., 2022). Perbedaan

antara supervised learning dengan unsupervised learning adalah pada supervised learning
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bertujuan untuk menemukan pola baru dalam data dengan menghubungkan pola data yang
sudah ada dengan data yang baru (Suaidah et al., 2018);(Sulistiani & Tjahyanto, 2016).
Dalam unsupervised learning, data belum memiliki pola apapun, dan tujuan unsupervised
learning untuk menemukan pola dalam sebuah data (Nurdin et al., 2020);(Nasution &
Hayaty, 2019). Tujuan dari algoritma k-NN adalah untuk mengklasifikasikan objek baru
berdasarkan atribut dan training samples (Isnain et al., n.d.);(Isnain et al., 2021). K-Nearest
Neighbor banyak digunakan dalam klasifikasi. Tujuan dari algoritma ini adalah untuk
mengklasifikasikan objek baru berdasarkan atribut dan training samples (Giovani et al.,
2020);(Ramadona et al., 2021). Algoritma K-Nearest Neighbor (K-NN atau KNN) adalah
sebuah metode untuk melakukan klasifikasi terhadap objek berdasarkan data pembelajaran
yang jaraknya paling dekat dengan objek tersebut (Giovani et al., 2020);(Putra & Putri,
2022). Teknik ini sangat sederhana dan mudah diimplementasikan. Data pembelajaran
diproyeksikan ke ruang berdimensi banyak, dimana masing-masing dimensi

merepresentasikan fitur dari data (Darwis, 2017);(Wantoro, Syarif, et al., 2021).

METODE
Metode Penelitian

Metode Penelitian yang digunakan dalam penerapan Algoritma K-Nearest Neighbor untuk
klasifikasi survey tentang mengukur tingkat kepuasan terhadap pelayanan Samsat Bandar
Lampung yang ditunjukan pada gambar 1 dibawabh ini:

Data
Collection

Gambar 1 Proses dari Algoritma K-Nearest Neighbor
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1. Pengumpulan Data
a. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Sikap petugas dalam melakukkan
pelayanan” dilakukkan dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat

dapat dilihat pada gambar 2 dibawah ini:

Sikap Petugas Dalam Melakukan Pelayanan

253 tanggapan

@ Sangat Ramah

@ Ramah
Netral
@ Tidak Ramah
@ Sangat Tidak Ramah

Gambar 2 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan sikap petugas dalam melakukkan

pelayanan

b. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Prosedur dalam melakukkan pelayanan”
dilakukkan dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat

dilihat pada gambar 3 dibawah ini:

Prosedur Dalam Melakukan Pelayanan

254 tanggapan

@ Sangat Mudan
@ Mudah
Netral
@ Tidak Mudah
@ Snagat Tidak Mudah

4

Gambar 3 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan prosedur dalam melakukkan

pelayanan

c. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Waktu dalam melakukkan pelayanan”
dilakukkan dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat

dilihat pada gambar 4 dibawah ini:
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Waktu Dalam Melakukan Pelayanan

254 tanggapan

@ Sangat Cepat
@ Cepat
Netral
@ Tidak Cepat
@ Sangat Tidak Cepat

Gambar 4 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan waktu dalam melakukkan pelayanan

d. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Fasilitas yang tersedia” dilakukkan
dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat dilihat pada
gambar 5 dibawah ini:

Fasilitas Yang Tersedia

254 tanggapan

@ Sangat Nyaman
@ Nyaman
Netral
@ Tidak Nyaman
@ Sangat Tidak Nyaman

Gambar 5 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan waktu dalam melakukkan pelayanan

e. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Kedisiplinan petugas” dilakukkan dengan
melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat dilihat pada gambar 6
dibawah ini:

Kedisiplinan Petugas

254 tanggapan

@ Sangat Disiplin
@ Disiplin
Netral
@ Tidak Disiplin
@ Sangat Tidak Disiplin

Gambar 6 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan kedisiplinan petugas
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f. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Keadilan dalam pelayanan” dilakukkan
dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat dilihat pada
gambar 7 dibawah ini:

Keadilan dalam Melakukan Pelayanan

254 tanggapan

@ Sangat Adil
@ Adil
Metral
@ Tidak Adil
@ Sangat Tidak Adil

A
&

Gambar 7 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan keadilan dalam pelayanan

g. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Keamanan dalam melakukkan pelayanan™
dilakukkan dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat

dilihat pada gambar 8 dibawah ini:

Keamanan Dalam Melakukan Pelayanan

254 tanggapan

@ Sangat Aman
@ Aman
Metral
@ Tidak Aman
@ Sangat Tidak Aman

>
e

Gambar 8 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan keamanan dalam melakukkan
pelayanan

h. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Kewajaran dalam hal biaya” dilakukkan
dengan melalui Google Form dengan survey ke masyarakat dapat dilihat pada

gambar 9 dibawah ini:
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Kewajaran dalam Hal Biaya

@ Sangat Wajar
39,8% @ Wajar
Metral
@ Tidak Wajar
| @ Sangat Tidak Wajar

254 tanggapan

. 4

Gambar 9 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan kewajaran dalam hal biaya

I. Hasil pengumpulan data dari pertanyaan “Kepuasan terhadap pelayanan samsat
pramuka bandarlampung” dilakukkan dengan melalui Google Form dengan survey

ke masyarakat dapat dilihat pada gambar 10 dibawah ini:

Kepuasan Terhadap Pelayanan Samsat Pramuka(Bandar Lampung)

® Puas
@ Tidak

254 tanggapan

Gambar 10 Hasil pengumpulan data dari pertanyaan kepuasan terhadap pelayanan samsat
pramuka bandarlampung

2. Pemrosesan Awal Data

Data yang sudah terkumpul melalui Google Form selanjutnya di masukan kedalam
Excel untuk selanjutnya di proses lebih lanjut untuk fitur seleksi dan optimasi parameter
algoritma k-nearest neighbors (Budiman et al., 2021). Hasil penelitian menunjukan
bahwa metode yang diusulkan menghasilkan peningkatan yang signifikan dalam
klasifikasi kerusakan pada tulang belakang. Metode yang diusulkan menghasilkan rata-
rata akurasi sebesar 93% dari lima eksperimen. Hasil ini lebih baik dari algoritma k-
nearest neighbours yang menghasilkan rata-rata akurasi hanya sebesar 82.54%, dapat
dilihat pada gambar 11 dibawah ini:
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Sikap Pelugas Dalam Melakukan P
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Gambar 11 Hasil data dari survei menggunakan google formular

3. Perhitungan Model
Perhitungan semua atribut / variabel, entropi menggunakan rumus (1) dan perolehan
informasi menggunakan rumus (2) untuk mengetahui perolehan informasi tertinggi

untuk digunakan sebagai simpul akar dalam pembuatan pohon keputusan.

4. K-Nearest Neighbor
K-Nearest Neighbor merupakan salah satu metode yang digunakan dalam
pengklasifikasian (Samsugi et al., 2021). Prinsip kerja K-Nearest Neighbor (KNN)
adalah mencari jarak terdekat antara data yang akan dievaluasi dengan K tetangga
(neighbor) terdekatnya dalam data pelatihan. Berikut rumus pencarian jarak

menggunakan rumus euclidian dapat dilihat pada gambar 12 dibawah ini:

d = i{_\':f -x,)

Dengan:

X| = sampel data
X3 = data up

1 = vanabel data
dist = jarak

p = dimensi data

Gambar 11 Rumus pencarian jarak menggunakan rumus Euclidian
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5. Model Aturan
Menggunakan aturan-aturan asosiasi untuk atribut-atribut bobot dan menyarankan
algoritma Klasifikasi baru K-Nearest Neighbor Based Association (KNNBA) yang
dapat meningkatkan akurasi algoritma KNN.

6. Validation and Testing

Untuk mengukur akurasi algoritma klasifikasi, metode yang dapat digunakan antara
lain cross validation, confusion matrix, dan kurva ROC (Receiver Operating
Characteristic) (Syah & Witanti, 2022);(Sulistiani & Aldino, 2020). Untuk
mengembangkan aplikasi (development) berdasarkan model yang dibuat, digunakan
Rapid Miner Cross validation adalah pengujian standar yang dilakukan untuk
memprediksi error rate (Styawati et al., 2021). Data training dibagi secara random ke
dalam beberapa bagian dengan perbandingan yang sama kemudian error rate dihitung
bagian demi bagian, selanjutnya hitung rata-rata seluruh error rate untuk
mendapatkan error rate secara keseluruhan.

Proses ini dilakukan berulang sampai dengan 10 kali hingga semua record data
mendapatkan bagian menjadi data testing. Proses ini dikenal juga dengan istilah 10
folds cross validation. 10 folds cross validation banyak digunakan peneliti karena

terbukti menghasilkan performa algoritma yang lebih stabil.
HASIL DAN PEMBAHASAN

Hasil dan tahapan proses pembahasan pada algortima klasifikasi K-Nearest Neighbor adalah

sebagai berikut:

1. Penerapan Data Mining menggunakan Google Colab dapat dilihat pada gambar 12

dibawah ini:
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€ 3 @ 8 colabresarchgoogle.com/drive/1_cCadDUYshxa00GE8yXogyvRxaSHODv#scrollTo=nSdes.j¥Be
r Eka Pranajaya.
Q) & Prthon Coda_Akbar Eka Pranajaya.ipynt B komenta
File Eo Lihatl Sisipkan Runlime Fitw Bantuan Serua ey an
+Kode + Teks A
= Flle x =
[R= v .
a : b posetie WM 1 Keadilon  Kesmans
senss et "o valon U iciptinon | dalan | Dalam
, o Kelanin Mels elakukan Melakukan | Y318 Petugas Belakukan Belakukan
+ mm dive e Lakuka kit tersedia " "
- Pelayangn Pelayanin pelayanan Pelayanan Pelayanar
+ W sample_data
2
LR 2 2 2 2 2 3 1
1 aki - laki 2 3 3 3 3 3 3 3
tahun
2 Perempuan % 3 3 3 E) 2 2 2
aun
2 5
ERRE R 1 1 1 1 1 1 2
4 aki - laki 23 2 2 3 2 2 2 1
tatun

pes,columns, null value counts, memory usage etc
andas. pydata.crg/ pandas-doc

© #= gives information sbout the da
## function reference : https:/
data. Info(verbasexTrue)

[+ <class "pandas.core.frame.DataFrane’>
RangeIndex: 254 entries, B to 253
Data columns

# column

non-null Count  Dtype

Gambar 12 Penerapan Data mining menggunakan google colab

2. Informasi Data, dapat dilihat pada gambar 13 dibawah ini:

€« c

& colabiessarch.google.conVdve/1_c GrRaSHOD o=nadea-Yjvse
C & Python Code_Akbar Eka Pranajaya.ipynb Wk fa
Fle Edt Lihat Sispkan Runtime Fitur Bantusn
+Kode + Teks ’ v

= Flle X
qa B R

## gives information about the data types,columns, null value counts, mesory usage etc
o functlon reference : https://pandas. pydata.org/pandas-docs/stable/generated/pandas .DataFrame. info.h

. data. info(verbosesTrue)

_» m sample data

© Jenis Kelaaln

1 e

2 Sikap Petugas Dalam Melakukan Pelayanan

3 prosedur Dalan Melakukan Pelayanan

4 an Nelskukan Pelayanan

s ang Tersedia

7 akukan Palayanan

s an Melakukan Pelayanan

’ 4 1 siaya

10 Terhadap Pelayanan Samsat Praauka(Bandar Lampung

a 14(9), cbjsct(2

nemory usage: 22.84 k8

(18] ste anerical

as-docs/stable/gen

Bagikan

Kewajaran
dalan Hal
Biaya

stable/generated/pandas DataFran. info. htnl

o

* %

%

Kepu:
Terh:
pelay:

San
Pramuka(Bar
Lange

®

sgin & &

Gambar 13 Informasi data

3. Data Numerik, dapat dilihat pada gambar 14 dibawah ini:

¢« > c colabresearch.google com/drive/ 1 cCa4DUYxXxaooGeByNogyvibaasHODv¥scrol Tosndded- Ve o o
& A
Q) & Python Code_Akbar Eka Pranajaya.ipynb [oy— A *
File Edt Lihot Sisipkan Runbme Fitwr Bantuan e ihahan Gesimpan
+ Kode + Teks L . . |~
= File X bk ‘-
o B R 18] ste only mmerical coluans would be isplayed here unless parameter includes"sll”
sandas- docs/stable/genorated/pandas.Dat afrane. doscribe. htnl¥pandas . DataFrane .describe
o
€, pmoive
+ i sample_dsta
C 351/ /pandas. pydata.org/ pandas-docs/ stab /pandas.DataFrame . select_dtypes.
Kepuasan
Sikap Petugas  Prosedur viaktu Keadilan  Keamanan . Terhadap
oatan oalm  oalam PUUES i aara oale SRl
relakukan  Melokukan melakukan . "4E Petugas Melakukan Melskukan - sansat
Pelayanan  Pelayanan  Pelayanan Pelayanan Pelayanan Y3 pramuka(Bandar
Lanpung)
coumt 254000000 254000000 254000000 254000000 254000000 254000000 254000000 254000000 254000000
mean 2295276 2957008 3224408 2450530 2200472 2921780
sta 0807216 10MTT3 10568 0909124 091298 0761854 0715066  1.086069
min 1000000 1000000 1000000 1000000 1000000 1000000 1000000 1.000000
2% 2000000 2000000 2000000 2000000 2000000 2000000 2000000 2000000
0% 2000000 3000000 4000000 2000000 2500000 3000000 2000000 3000000
8% 2000000 4000000 4000000 300000 4000000 3000000 2000000 4000000 1000000
max 5000000 5000000 5000000 5000000 5000000 5000000 5000000 5000000 1000000

Gambar 14 Data Numerik

limudata.org

10



limudata.org
Volume 2 (12), 2022

4. Deskripsi data, dapat dilihat pada gambar 15 dibawabh ini:

o L.PytlonCd _Akbar Eka Pra nojaya. pyb
File Edt Lh Sisipkan Runti Fits

File X [ koo

R

g &

Prosedur Dalam Melakuka

Keamanan Dalam Melakukan Pelayanan

Kewajaran dalam Hal Biaya

Kepuasan Terhadap Pelayanan Samsat Pramuka(Bandar Lampung)  254.0

Gambar 15 Deskripsi data

5. Tampilan data dalam bentuk grafik, dapat dilihat pada gambar 16 dibawah ini:

€O & Python Code_akbar Eka P'araa‘alpynh B romenta
Flle Edn Lhat Sispkan Runtme P Ba

A ——1 %

| |.|||
ANE

Gambar 12 Hasil dari VValidasi

o B mw
o
S e
+ i sample tta

SIMPULAN

Dari hasil penelitian yang sudah dilakukan pada Samsat Kota Bandar Lampung dengan

mengunakan Algoritma K-Nearest Neighbor , maka bisa diambil kesimpulan sebagai
berikut :

1. Berdasarkan survey yang telah dilakukan menggunakan Algoritma K- Nearest
Neighbor didapatkan bobot nilai yang balance antara puas dan tidak puas ditandai
dengan 1 = puas dan 0 = tidak puas

2. Setelah dilakukan perancangan serta pengujian menggunakan aplikasi Google Colab
dapat disimpulkan bahwa data mining classification dengan menggunakan metode
K-Nearest Neighbor untuk mengukur tingkat kepuasan terhadap pelayanan samsat

. kota bandar lampung mendapatkan hasil yang maksimal.
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